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Um engenheiro de software em uma mesa de madeira estuda atentamente um MacBook inclinado para longe da camera, com
um holograma delicado em ciano e violeta surgindo do teclado para sugerir computacao de IA no dispositivo

O Hedy 3.2 pode executar uma reuniéo inteira pelo seu laptop sem que nada saia do dispositivo: audio,
transcricao, resumos, notas, sugestdes, tudo local. A nuvem ainda é nosso padréo e, para a maioria dos
usuarios, ainda é a escolha certa. O local é para as pessoas que preferem manter suas conversas no
préprio hardware, mesmo quando isso significa aceitar algum custo em velocidade (e, em hardware de
ponta, as vezes nem significa). Pela primeira vez, achamos que essa troca é honesta o suficiente para
lancar.

O Hedy é um coach de reunides usado por cerca de 30.000 pessoas em Mac, Windows, iOS, Android e
Web. O reconhecimento de fala roda localmente em todas as plataformas desde o primeiro dia. A
camada de analise de IA (resumos, notas detalhadas, respostas de chat, as sugestbes ao vivo de "o que
devo dizer em seguida") sempre foi na nuvem. Foi isso que mudou na versao 3.2.


https://www.hedy.ai/pt/post/local-ai-engineering-deep-dive-hedy-3-2/

Este post é sobre o0 que tornou isso possivel em 2026, quais modelos escolhemos e o que
deliberadamente decidimos ndo construir. Para a perspectiva voltada ao usuéario sobre o que a IA local
significa para seu fluxo de reunides — privacidade, casos de uso juridicos, médicos e jornalisticos, e
como ativa-la — veja nossa viséo geral de IA local para reunides (/pt/post/local-ai-meetings-hedy-3-2/) .

As duas curvas

Havia duas linhas de tendéncia que vinhamos observando havia alguns anos.

A primeira era a qualidade dos modelos com pesos abertos. Llama 2, em meados de 2023, era uma
curiosidade para qualquer coisa além de uma demonstracao de chatbot. No fim de 2024, Llama 3 e
Qwen 2.5 ja eram genuinamente Uteis em tamanhos pequenos, mas vocé ainda sentia a diferenca em
tarefas como resumo de reunies com multiplos turnos, nas quais o modelo precisa acompanhar quem
disse o0 qué ao longo de trinta minutos de didlogo. Durante 2025 e no inicio de 2026, duas familias
avancaram a frente para o nosso caso de uso: Gemma 4, da Google, e Qwen 3.5/3.6, da Alibaba. As
duas equipes investiram esforco sério no que se poderia chamar de densidade por parametro e, juntas,
cobrem tudo desde modelos no dispositivo da classe 2B até um MoE de 35B, com varios tamanhos que
entregam mais do que o esperado em seguimento de instru¢fes e saida estruturada.

A segunda curva era o hardware de consumo. A arquitetura de meméria unificada do Apple Silicon
acabou sendo exatamente o formato certo para inferéncia com transformers: os pesos do modelo ficam
ao lado da computagédo da GPU, sem ida e volta pelo PCle, sem orcamento separado de VRAM. Na
geracdo M3, um MacBook Air basico de 16GB ja conseguia rodar um modelo quantizado de 8-9B em
velocidades usaveis. O Windows seguiu outro caminho. GPUs discretas com 8-12GB de VRAM sao
comuns em qualquer maquina vendida para jogos ou criacdo de conteudo, e frameworks de inferéncia
baseados em Vulkan agora extraem a maior parte desse desempenho de hardware NVIDIA, AMD e,
cada vez mais, Intel.

As duas curvas se cruzaram no inicio de 2026. Podiamos escolher um modelo que fazia bem o nosso
trabalho, e havia uma base instalada de hardware de consumo capaz de roda-lo. Ent&o langamos.

O gque escolhemos e por qué

O runtime por baixo € o llama.cpp (https://github.com/ggml-org/llama.cpp) , incluido como submédulo e
compilado por plataforma com o backend apropriado. Usamos pesos quantizados GGUF das builds do
Unsloth no HuggingFace (https://huggingface.co/unsloth) , que atualmente séo a fonte mais limpa de
modelos com pesos abertos bem quantizados nessa faixa de tamanho.

O catalogo ativo no langamento é:

Modelo | Quant | Tamanho do arquivo | RAM ao carregar | Qualidade

Qwen3.52B | Q4 KM | 1.2GB | 3GB | &

Qwen3.54B | Q4 K M | 26GB | 45GB | &
Gemma4E2B | Q4 KM | 29GB | 5GB | &
Gemma4E4B | Q4 KM | 46GB | 7GB | &&
Qwen3.598 | Q4 K M | 5.3GB | 8GB | &&
Qwen3.59BHQ | Q8.0 | 89GB | 12GB | &&

Qwen 3.6 27B | UD-Q4 K XL | 17.6GB | 22GB | &&&
Gemma431B | Q4 K M | 17.1GB | 23GB | &&&

Qwen 3.6 35B-A3B | UD-Q4 K M | 20.6GB | 25GB | & & &



Além de alguns SKUs arquivados de versdes anteriores que continuam selecionaveis para usuarios que
ja os baixaram, mas desaparecem do seletor quando o arquivo local € excluido. O seletor reduz tudo a
uma avaliacéo de qualidade em trés estrelas: uma estrela para modelos abaixo de 7B, duas para 7-12B,
trés para acima de 12B. A quantizacdo (Q4 versus Q8) ndo muda a avaliacdo; as estrelas tratam da
capacidade bruta, ndo da precisdo de implantacao.

O prefixo "E" em Gemma 4 E2B e E4B é a notacdo de "parametros efetivos" da Google: E2B tem cerca
de 2.3B parametros efetivos, com aproximadamente 5.1B contando embeddings, e E4B tem cerca de
4.5B efetivos, com aproximadamente 8B contando embeddings. As linhas Qwen usam contagens diretas
de parametros totais. Ordenamos o seletor pelo que os usuarios realmente se importam (RAM ao
carregar e estrelas de qualidade), o que evita que as duas convenc¢des de nomenclatura se confundam.

Por que essas duas familias. Tanto Gemma 4 quanto Qwen 3.5/3.6 chegam em varios tamanhos dentro
da faixa que nos interessa, ambas séo fortes em seguir instru¢des em tamanhos pequenos (o que
importa porque resumir reunides €, em grande parte, "siga este esquema de saida e nao alucine"),
ambas tém licencas permissivas para distribuicdo comercial, e ambas tém tokenizers bem comportados
nos 51 idiomas de interface em que o Hedy é oferecido hoje. A variante Qwen 27B usa a quantizacao
UD-Q4_K_ XL ("Unsloth Dynamic") da Unsloth, que preserva mais precisdo de pesos nas camadas que
mais importam. E uma melhora perceptivel em relacio a um Q4 ingénuo no mesmo tamanho de arquivo.

O que vocé vé de fato no app é um seletor de modelos que lista os modelos compativeis com a sua
maquina, com tamanho em disco, RAM aproximada ao carregar e a avaliacdo em estrelas. Se um
modelo tecnicamente rodaria, mas derramaria algumas camadas para a CPU no seu hardware, a
entrada recebe o sufixo "+ Slow". Preferimos ser honestos no seletor a fazer alguém baixar 5GB e
depois se perguntar por que 0s resumos levam quatro minutos.

Traga seu préprio modelo. O seletor também tem uma sec¢édo "Custom models”, onde vocé pode apontar
0 Hedy para qualquer GGUF compativel no disco e uséa-lo junto ao catalogo curado. NGs nao copiamos o
arquivo; ele fica onde vocé o colocou, e o Hedy mantém uma referéncia persistente para que o vinculo
sobreviva entre aberturas do app. Nao ha garantias de compatibilidade: precisa ser um GGUF que o
llama.cpp consiga carregar, o template de chat precisa ser sensato o suficiente para que nossos
prompts retornem uma saida estruturada Util, e o orgamento de memdria fica por sua conta. Mas se
vocé é o tipo de pessoa que |é este paragrafo e pensa "eu poderia testar DeepSeek V4 nisso", va em
frente.

Apple Silicon: o caso facil

Apple Silicon é a plataforma em que a IA no dispositivo ja parece o futuro que chegou. Trés coisas fazem
isso funcionar.

Primeiro, 0 modelo de memoaria unificada. A GPU e a CPU compartilham o mesmo pool de RAM.
Carregar um modelo quantizado de 8B parametros na memoria significa que a GPU consegue ler esses
pesos na largura de banda da memaria sem qualquer overhead de cépia para VRAM que é padrdo em
uma configura¢do Windows com GPU discreta. Para inferéncia, em que vocé transmite pesos pela
computacdo milhares de vezes por token, isso € uma vantagem estrutural significativa.

Segundo, Metal. A APl de computacdo em GPU da Apple é madura, bem documentada, e o backend
Metal do llama.cpp é um dos mais polidos. Compilamos com GGML_METAL=0ON e nao fazemos nada
exotico por cima disso.



Terceiro, o piso dos chips M-series. Mesmo um M1 basico tem GPU e largura de banda de memoria
suficientes para rodar modelos quantizados pequenos em velocidades interativas.

Na prética, isso se mapeia para 0s niveis do catalogo:

* Compacto (Macs de 8GB): Gemma 4 E2B, Qwen 3.5 4B, Qwen 3.5 2B. Qualidade de uma estrela. Bom o
suficiente para resumos curtos e saida estruturada, mais fraco em reunides longas.

e Padrdo (Macs de 16GB): Gemma 4 E4B, Qwen 3.5 9B. Qualidade de duas estrelas. O ponto ideal para a
maioria dos usuarios, incluindo MacBook Airs de configuracéo bésica. A qualidade estd chegando mais
perto de um modelo pequeno de ponta hospedado para a nossa tarefa.

e Padrdo, maior precisao (Macs de 16GB+): Qwen 3.5 9B HQ. O mesmo modelo Qwen 9B do Padrdo, em
Q8 em vez de Q4. Mesma contagem de parametros, mais precisdo de pesos por camada. Um salto de
qualidade menor do que subir uma classe de pardmetros, mas real se vocé tem folga.

* Pro (Macs de 24-32GB): Qwen 3.6 27B, Gemma 4 31B. Qualidade de trés estrelas. Os dois arquivos tém
cerca de 17GB em disco e querem 22-23GB de RAM ao carregar, com folga de KV cache para uma reuniao
longa.

* Max (Macs de 32GB+): Qwen 3.6 35B-A3B. Qualidade de trés estrelas. Arquitetura MoE (35B parametros
totais, cerca de 3B ativos por token), o que a torna visivelmente mais rapida em inferéncia do que sua
contagem de parametros sugere. Quer cerca de 25GB ao carregar.

A maior surpresa positiva foi 0 quanto o nivel Padréo se comporta bem em um MacBook Air de
configuracéo basica. Estdvamos preparados para dizer aos usuarios que a IA local era para power users.
No Apple Silicon, ndo é.

Windows: VRAM e o problema de spillover

O Windows é mais complicado. A variagdo de hardware € enorme: um desenvolvedor com um desktop
gamer recente e uma RTX 4080 tem mais poténcia de inferéncia do que qualquer Mac para o qual
distribuimos, enquanto um knowledge worker em um laptop corporativo com gréaficos integrados néo tem
praticamente nenhuma.

Tomamos uma posigéo deliberada na build para Windows: Vulkan é obrigatorio para IA local . A build
Windows em CMake define GGML_VULKAN=ON quando o SDK Vulkan esta presente em tempo de
build, e pula o target llama.dll por completo se ele néo estiver. Nao ha fallback somente CPU para IA
local no Windows. CUDA seria mais rapido na NVIDIA, mas amarrar a experiéncia a um tnico
fornecedor de GPU teria significado excluir todos os usuarios de AMD e Intel. Vulkan nos deixa a uma
distancia competitiva de CUDA na NVIDIA, e é o Unico caminho que funciona entre os fornecedores de
GPU que nossa base de usuarios realmente possui.

O formato do problema no Windows é diferente do Mac. GPUs discretas tém sua préopria VRAM,
separada da RAM do sistema, e o modelo precisa caber nessa VRAM para obter aceleracéao total por
GPU. Se o0 modelo for ligeiramente grande demais, o llama.cpp consegue dividi-lo: a maioria das
camadas vai para a GPU, o restante roda na CPU. Funciona, mas cada token agora espera pela camada
mais lenta da cadeia. Vimos casos em que passar de "cabe na VRAM" para "duas camadas na CPU"
reduziu o throughput aproximadamente pela metade. Depois que vocé esta derramando mais do que
algumas poucas camadas, é quase como rodar na CPU.

Calcular a divisao corretamente importa. Cada modelo no catalogo tem seu numLayers registrado (24
para Qwen 2B, 32 para Qwen 4B, e assim por diante, consultado no config.json de cada modelo no
HuggingFace). Passar um valor irrealisticamente alto para o n_gpu_layers do llama.cpp ndo compra
nada: o llama.cpp limita o offload a contagem real de camadas do modelo, e qualquer previséo de
encaixe ou calculo de spill contra um valor inflado silenciosamente da a resposta errada. Entdo



mantemos esses nlimeros honestos no catalogo.

Nossa abordagem no seletor de modelos é ser especifico sobre o resultado. Verificamos a VRAM
disponivel, calculamos a pegada do modelo (pesos mais KV cache mais um buffer de trabalho) e:

* Se 0 modelo cabe, noés o listamos normalmente.

« Se ele derrama moderadamente para a CPU, adicionamos o sufixo "+ Slow", para que 0s usuarios saibam
gue devem esperar laténcia perceptivel.

* Se ele derramaria de forma catastréfica, ndo o listamos nesse hardware.

Se a maquina nao tiver GPU detectada, ou memodria insuficiente até para o menor modelo, a secdo de
IA local nas configuragcdes mostra um motivo de blogueio em vez de um seletor.

Um detalhe especifico de Windows que vale mencionar: a verséo 595.xx do driver NVIDIA tinha um
problema conhecido com computagéo Vulkan em placas RTX 40-series em certas builds do Windows,
que causava crashes FAST_FAIL durante o carregamento do modelo. Investigamos achando que
tinhamos lancado um bug, até percebermos que a mesma assinatura de crash aparecia em aplicacdes
Vulkan né&o relacionadas na mesma versao do driver. A correcdo veio upstream, no driver 596.21 da
NVIDIA. Agora exibimos uma mensagem de erro mais clara, mas a corre¢do real é "atualize seu driver".

Mobile: menor nivel, honestos sobre a diferenca

S6 habilitamos IA local no iPhone 15 Pro e mais recentes (chip A17 Pro ou superior), e em iPads M-
series. A logica é direta: qualguer coisa mais antiga ndo tem a memdria unificada nem a geracao de
Neural Engine para rodar até o menor nivel em velocidades aceitaveis.

Mesmo em um 15 Pro, vocé esta rodando modelos do nivel Compacto: Qwen 3.5 2B, Qwen 3.5 4B,
Gemma 4 E2B. Um modelo quantizado de 2-5B parametros é uma classe diferente de escritor em
comparacdo com um de 9B. Bom em saida estruturada, bom em seguir instruc@es claras, decente em
resumos curtos. Ele perde o fio em reunifes longas, especialmente aquelas com muitos participantes ou
jargao técnico. Somos claros sobre isso na Ul mobile: o modelo local é identificado como tal, e
recomendamos Cloud Al como padrao para analise séria de reuniées no celular.

Android e Web ndo tém um modo de IA local voltado ao usuério na verséo 3.2. O encanamento FFI do
Android existe no cédigo ( libllama.so é compilado), mas ainda ndo lancamos uma Ul testada e
controlada para ele. A variacdo de hardware no Android e as restricdes de runtime (sem um equivalente
da integracao estreita do Metal) tornam dificil prometer uma experiéncia consistente hoje. Web esta fora
de questéo por enquanto: restricdes de navegador em torno de armazenamento persistente, acesso a
computacéo por GPU e limites de meméria ainda séo alvos méveis. Os dois provavelmente virdo mais
tarde. Nenhum dos dois esta comprometido.

O que ficalocal, o que nao fica

O obijetivo de lancar IA local é que alguém possa processar uma reunido pelo Hedy sem que nada sobre
essa reunido saia da prépria maquina. Levamos esse objetivo a sério, o que significa ser preciso sobre o
que flui para onde.

Com Local Al ativado e Cloud Sync desativado:

 Captura de audio: local, nunca enviada.

« Transcric¢do: local, nunca enviada.



* Resumos, notas detalhadas, respostas de chat, sugestfes ao vivo: modelo local, sem chamadas de API
para trabalho de IA.

* Armazenamento da sessao: no dispositivo.

* Nada sobre a reunido toca nossos servidores.

Com Local Al ativado e Cloud Sync ativado:

* Tudo acima, mais:

» Dados da sesséo (transcri¢cdes, resumos, metadados) sédo sincronizados com nosso backend,
criptografados em transito e em repouso.

« E isso que permite acesso entre dispositivos. Seu celular pode mostrar notas de uma reuni&o que seu
laptop acabou de resumir.

O trabalho de |A em si ainda é local. Cloud Sync é uma camada de sincroniza¢do, nao um caminho de
fallback de inferéncia.

Sempre, independentemente das configuragdes:

« Informacgdes da conta (e-mail, status da assinatura) passam pelos nossos servidores. Ndo ha como um
produto com conta existir sem uma conta.

 Telemetria an6nima de uso e relatérios de crash fluem para nosso monitoramento. Nada disso contém
contetido de conversas.

« Verificagbes de atualizacdo do app, feature flags, downloads de modelos (que vém de uma CDN). HTTPS
GETs de conteddo mais ou menos publico, sem payload por usuario.

O que deliberadamente ndo construimos é um fallback silencioso para a nuvem. Se vocé tem IA local
ativada e o pipeline de IA local falha (o modelo crasha, fica sem meméria no meio da geracéo, langa um
erro de inferéncia), o erro sobe para o chamador. Ndo ha nova tentativa discreta contra nossos
servidores. Quem ativou a IA local fez isso por um motivo. Voltar para a nuvem sem avisar trairia a
suposicéao feita quando a pessoa optou por isso.

O custo

Cloud Al ainda é melhor para a maioria dos usuarios. Precisamos dizer isso claramente porque o publico
técnico deste post perceberia qualquer marketing nesse ponto.

A nuvem é mais rapida para a maioria dos usuarios, muitas vezes por uma ordem de grandeza. Um
resumo que fica pronto em alguns segundos no nosso pipeline de IA na nuvem pode levar 30 segundos
localmente em um modelo do nivel Padrdo, e varios minutos se o usuario escolheu um modelo do nivel
Pro em uma maquina no limite. Sugestdes ao vivo, que disparam enquanto a reunido esta em
andamento, sdo visivelmente mais responsivas ho modo em nuvem.

Ha uma excec¢éo honesta que vale explicitar. Em um MacBook Pro de configuragdo méxima (por
exemplo, um M5 Max com 128GB de memodria unificada) rodando um modelo local forte, a comparacao
pode se inverter. Inferéncia na nuvem tem seus proprios problemas de laténcia: modelos hospedados
compartilham capacidade de GPU entre muitos usuarios, e o tempo até o primeiro token pode inflar
guando a carga esta alta ou um modelo popular esta com fila. Um modelo local j& carregado na memoéria
ndo tem nenhuma dessa variancia; ele roda na velocidade que seu hardware oferece, de forma
deterministica, sempre. Para usuarios com hardware capaz rodando consultas curtas enquanto a nuvem
esta ocupada, o local pode de fato vencer no tempo de reldgio. Ndo queremos exagerar (a maioria dos
usuarios, na maioria dos hardwares, ainda vera a nuvem como mais rapida em média), mas vale dizer
em voz alta: a comparacao de velocidade néo é unidirecional.



A nuvem funciona em todas as plataformas. Local ndo. Se vocé esta no Android, na Web, ou em um Mac
ou iPhone mais antigo, o modo local ainda ndo é uma opc¢éao para vocé.

O motivo pelo qual a maioria dos usuarios escolhera local é privacidade, ndo desempenho. Tentamos
tornar o local bom o suficiente para que a troca por privacidade seja real, ndo um gesto, mas na maioria
dos hardwares ela é uma troca. Escolher local porque vocé quer suas reunibées na sua maquina é
racional. Escolher por velocidade s6 faz sentido se seu hardware conseguir sustentar isso.

Uma observacgéo especifica: Sugestfes Automaticas, o recurso que executa o LLM continuamente
durante uma reunido para antecipar o que dizer em seguida, é pesado. E a carga de trabalho de IA mais
cara que o Hedy executa. Na nuvem, vocé ndo percebe. Localmente, especialmente em uma maquina
menor, ele pode saturar o loop de inferéncia e deixar o resto do computador mais lento. O app mostra
um didlogo de orientagdo Unico quando vocé ativa o Local Al Processing: "Automatic Suggestions run
the Al continuously during a session. With Local Al Processing, this can keep your CPU and GPU busy
and slow down the rest of your computer. You can turn them back on any time in Settings."
Consideramos desabilitar Sugestdes Automaticas a forca no modo local e decidimos contra isso: alguém
com uma maquina de alto desempenho consegue roda-las, e preferimos néo tratar o usuéario de forma
paternalista.

Decisdes arquiteturais que valem comentar

Algumas coisas que fizemos deliberadamente e que o leitor técnico talvez ache interessantes.

Sem fallback silencioso. J& mencionado. O custo voltado ao usuario sao erros ocasionalmente confusos.
O beneficio € um recurso que significa o que diz.

Configuracao por dispositivo. As configurac@es de IA local (qual modelo esta selecionado, quais recursos
usam local) ndo sincronizam entre dispositivos. Seu Mac pode ter um modelo 9B instalado; seu celular
tem um modelo 2B; eles sado configurados separadamente. Sincronizar seria errado aqui: 0 modelo certo
é funcéo do hardware em que vocé esta, ndo da preferéncia abstrata do usuario.

Modelos arquivados continuam selecionaveis até serem excluidos. Quando um modelo no catalogo é
substituido (Qwen 3.5 27B I Qwen 3.6 27B, por exemplo), marcamos a entrada mais antiga como
arquivada em vez de remové-la. Usuarios que ja a baixaram podem continuar usando; quando excluem o
arquivo local, a entrada desaparece completamente da Ul. Nao estamos no negécio de inutilizar um
download de 17GB porque o catalogo seguiu em frente.

Quantizacdo como escolha curada, ndo como knob. A Unsloth distribui cada modelo em uma duzia de
variantes de quantizacéo: Q2, Q3, Q4, Q5, Q6, Q7 e Q8, com sabores K, K_M, K_L, XL e versdes
dindmicas. Expor todas elas seria uma armadilha. A maioria dos usuarios ndo consegue distinguir

Q4 _K _Mde UD-Q4_K_ XL, e o penhasco de qualidade na ponta baixa é ingreme. Escolhemos
quantizacdes especificas por modelo com base na troca entre tamanho e qualidade para aquele modelo
especifico. Q4_K_M para a maioria. O UD-Q4_K_XL dindmico da Unsloth para o0 27B, onde a
guantizacao consciente das camadas recupera qualidade real no mesmo tamanho de arquivo. Uma
variante "HQ" Q8_0 do 9B para usuarios com folga de RAM que querem a experiéncia mais proxima de
fp16 disponivel nessa classe de parametros. O rétulo "HQ" é deliberado; expor "Q8_0" como string de Ul
significaria ensinar todo usuério o que é quantizacado GGUF, e esse nao é um custo que queremos
cobrar.

Encaixe e velocidade sdo computados, ndo chutados. Cada entrada do catalogo passa por um algoritmo
de pontuacao contra o hardware detectado antes de aparecer no seletor. O scorer estima a memoéria
necessaria (pesos + KV cache + buffer de trabalho na quantizacéo do catalogo do modelo) versus o que



realmente esta disponivel, e estima tokens por segundo usando a largura de banda de memoaria da GPU
quando conhecida (com penalidades de modo para offload parcial em GPU e execucdo somente CPU).
A partir disso, ele produz uma classificacdo de encaixe ("Great fit" / "Tight fit" / "Won't fit") e um sufixo "+
Slow" quando a execucdao envolver qualquer offload para CPU. No Windows, esse € o caso 6bvio:
camadas do modelo derramam da VRAM para a RAM do sistema. No macOS, o mesmo sufixo aparece
quando o modelo s6 cabe pressionando o OS a expulsar outros apps para fixar memoéria para os pesos,
0 que tecnicamente carrega, mas voceé vai sentir. Um selo "Recommended" vai para o0 modelo de maior
pontuacdo que cai em "Great fit" (n&o "Tight fit"); deliberadamente ndo recomendamos modelos "Tight
fit" mesmo quando pontuariam mais alto em qualidade bruta, porque empurrar alguém para um modelo
gue roda visivelmente mais lento do que deveria é pior do que empurrar para um nivel abaixo que roda
limpo.

Cancelamento que realmente funciona. A geracdo do llama.cpp roda em um worker isolate para que a
thread de Ul continue responsiva, com streaming de tokens de volta para o isolate principal via um
NativeCallable.listener . O cancelamento passa pelo llama_set_abort_callback , que verifica uma flag
atdbmica, conferido contra o codigo-fonte upstream em vez de chutado, de modo que um usuario
fechando uma sessdo no meio de uma geracgao longa realmente interrompe o trabalho, em vez de deixa-
lo terminar em segundo plano e desperdicar bateria.

O gque ainda ndo sabemos

A lista honesta:

» N&o temos 6timos nimeros de laténcia em mundo real para uma grande variedade de hardwares.
Testamos extensivamente nas maquinas que possuimos, pesquisamos beta testers e lemos relatérios de
crash, mas a cauda longa de "laptop Windows com gréficos integrados de 2018" é dificil de caracterizar. Os
primeiros dados de producao vao nos dizer onde as arestas asperas realmente estdo. Nos nossos préprios
testes, vimos inferéncia local levar de cinco segundos a cinco minutos, dependendo da duragéo da reunido,
do contexto e do modelo selecionado.

* N&o sabemos qual é a cadéncia certa para lancar novas versfes de modelos. A rotatividade do catalogo
ja é real (Qwen 3.5 !" 3.6 em um ciclo). Até agora, lidamos com isso arquivando em vez de removendo, mas
se 0 uso de disco no agregado sair do controle, talvez precisemos de outra politica.

» O consumo de energia em laptops vai surpreender alguns usuarios com cargas de trabalho de IA
continua. Uma reunido com Sugestdes Automaticas rodando localmente é significativamente mais exigente
do que a mesma reuniao em Cloud Al. Ainda ndo construimos nenhum throttling sensivel a bateria, e
provavelmente deveriamos. O caso em que alguém s6 quer um resumo ao fim da reunido € outra histéria:
isso € uma Unica geracao one-shot e, em qualquer maquina capaz de rodar confortavelmente um modelo
do nivel Pro ou Max, fica bem dentro da folga tipica de bateria e térmica.

Para onde isso esta indo

A historia interessante n&o é o Hedy 3.2 especificamente. E que as curvas continuam se movendo.

Modelos com pesos abertos continuam ficando melhores em tamanhos pequenos. A classe 2B hoje esta
mais ou menos onde a classe 7B estava dezoito meses atras. Seja qual for a aparéncia dos proximos
doze meses de Gemma, Qwen e outras familias sérias com pesos abertos, o piso de "o que roda em um
laptop normal” continua subindo.

O hardware de consumo continua ficando mais capaz. As geragdes de chips da Apple vém incorporando
inferéncia ao roadmap de silicio de forma discreta. O Windows esta comec¢ando a entregar NPUs que
eventualmente importardo para inferéncia, ainda que a primeira geracéo de hoje seja principalmente



uma histéria de marketing.

A combinacéo significa que uma mudanca silenciosa esta em andamento. IA costumava significar "um
pequeno grupo de empresas opera grandes modelos em seu nome, e vocé envia seus dados a elas".
Esta se tornando "um pequeno grupo de empresas treina grandes modelos, mas vocé pode roda-los no
seu proprio dispositivo com seus proprios dados, de ponta a ponta". A versao hospedada ainda é melhor
hoje, e provavelmente continuara sendo por um tempo. Mas a diferenca esta diminuindo, e para um
subconjunto significativo de usuarios, "bom o suficiente e local" vence "melhor e remoto".

O Hedy 3.2 é nossa primeira aposta concreta nessa mudancga. A arquitetura foi construida para nos
permitir puxar essa alavanca mais adiante conforme modelos e hardware permitirem. Havera mais.

Hedy Al - Coaching de IA ao vivo para conversas importantes

Experimente o Hedy gratis: https://www.hedy.ai/pt/downloads/

https://www.hedy.ai/pt/post/local-ai-engineering-deep-dive-hedy-3-2/
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